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摘要： 

   本文提出了一种新的局部线性法

模型，有了目标，不仅发展高效表示

和分类方法，还建立关系，它们之间

以近似某种分类规则，如贝叶斯决策

规则。走向那末。首先，该模型表示

的测试样本作为一个线性，所有的训

练样本的组合和派生学习系数的新表

示重建，局部性和稀疏性的限制。这

个理论分析表明，新的表示最近邻的

分组效应，这是能够近似“理想表示”。

然后在本地线性分类器 KNN 模型

（llknnc），这显示其连接到最小的贝

叶斯决策规则在核中的错误，提出分

类。此外，局部线性最近均值分类器

（llnmc），其关系到 llknnc是就像最

近均值分类器 KNN 分类器，是衍生。

此外，提供可靠的内核密度估计，变

功率变换和系数 

截止方法应用于提高性能所提出的方

法。建议的有效性几种视觉识别任务

模型进行评价 

如人脸识别，场景识别，物体识别动

作识别。实验结果表明该模型是有效

的，优于一些 

其他有代表性的流行方法。 

 

1. 介绍 

 

   视觉识别，如人脸识别，对象识别，

场景识别和动作识别在过去几十年中

受到广泛关注。许多方法开发和最成

功的一个好的研究方法是子空间方

法，无论是线性子空间[ 2 ]，[ 27 ]

或非线性[ 16 ]，[ 35 ]。最近，稀

疏表示为基础的方法[ 31 ]是提出解

决问题的鲁棒表示分类。许多变种

[ 11 ]，[ 34 ]，[ 37 ]建议将歧视

性的信息学习字典和稀疏表示。对于

大多数的方法，表示和分类都是独立

开发的，这违反了需要表示方法应提

供服务和方便视觉识别的后续分类方

法。此外，这些方法带来的其他问题，

如分类限制，计算复杂度等。为了解

决这些问题，我们提出了一个新的本

地线性 k近邻（llknn）模型的鲁棒性

视觉识别。所提出的方法首先学习一

个新的测试样本的线性组合表示基于

重构准则的所有训练样本，局部性和

稀疏性。新的表示向量，具有最近的

分组效应邻居，然后提供作为输入的

局部线性 KNN 模型为基础的分类

（llknnc）和局部线性最近的平均分

类（llnmc），分别。力量该 llknnc保

证是建立最小误差的贝叶斯决策规则

核密度估计的观点。移动电源变换和

系数截断法用于鲁棒性和可靠性。 

所提出的方法的有效性进行评估五代

表数据集。特别是人脸识别，人脸数

据库[ 17 ]用于场景识别，场景数据

集[ 21 ]应用；物体识别，加州理工

学院 256 个数据集[ 10 ]利用；和行

动识别，的 ucf50 集[ 22 ]是用。实

验结果表明所提出的方法的可行性。

该系统的体系结构如图 1 所示。这个

花纹矢量进行预处理的移动电源改

造。然后降维方法应用。该 llknn 模

型进一步推导出一个新的表示向量 V

最后的 llknnc和 llnmc用于分类。 

 

   本文的主要贡献如下 

首先，我们提出了一种新的局部线性



                数字图象处理作业 The task of Digital Image Processing                                                                                                      

KNN 1。所提出的局部线性 KNN模型的

体系结构 

（llknn）模型，导出表示可以近似地

利用“理想表示”所提出的模型。 

•其次，我们提出了局部线性法模型分

类器（llknnc），揭示其连接最小误差

的贝叶斯决策规则内核密度估计的背

景。 

第三，我们提出了局部线性最近的平

均分类（llnmc），其关系到 llknnc只

是类似最近的平均分类之间的关系和

KNN分类器。 

 

第四，我们解决了可靠的密度估计问

题应用转向功率变换和系数截断法：

对全球带宽的敏感性和不良遥远的邻

居的影响。 

 

  

 

 2. 相关工作 

 

    稀疏表示方法被广泛应用于视觉

识别。有些方法[ 5 ]，[ 6 ]寻求模

型字典内的类内变化以提高人脸识别

的性能。最近，一些歧视字典学习方

法提出了稀疏表示。张等。[ 37 ]提

出一个目标函数并应用了一种判别奇

异值分解（d-ksvd）学习的判别方法

字典和分类同时。江等 

铝。[ 11 ]通过增加一个标签的一致

性提高了 37正则化项。周等。[ 38 ]

提出一个联合 

字典学习（JDL）的方法，共同学习一

个 共 同 的 字 典 和 类 特 定

subdictionaries加强对字典的歧视。

杨等人。[ 33 ]，[ 34 ]提出了渔民

歧视字典学习（网）的方法学由一组

特定的类构成的字典子字典。在比较

中，我们的方法提高了这些方法在下

面的方法。（一）字典的推导 

其他的方法是非常耗时的，因为它需

要反复更新字典和稀疏表示或者。

（Ⅱ）有些方法是受限制的线性分类，

不包括非线性分类可以取得更好的性

能。（第三）本次字典基于方法可能会

导致性能恶化时每个类的训练样本的

数目是小的因为这些子字典是单独训

练的每个类或依赖于相应的类太多。 

（Ⅳ）我们所提出的方法能够建立这

种关系 

表示方法及其分类在逼近贝叶斯决策

规则的意义上最小误差。 

 

3. KNN 模型的局部线性 

 

   在文献中的一个共同的假设是，一

个测试样本是所有训练样本的线性组

合[ 31 ]捕捉到真实数据集的变化。

理想的情况是，只有训练的系数样品

与同一类标签为测试样本非零，否则

为零。数学上，思想表示 

被定义如下。 

定义 3.1 理想的表示。给出了测试样

品的 X∈R来自班级的，所有的训练样

本双∈R 

（我= 2，1，…，米），理想的代表性

是系数向量 v = [ v1，v2，…，VM ] 

∈R T我是如此=XM我= 1vIBI（1）第

六号非零，如果双属于 C-th类及其他

0。 

其结果是，理想的表示是高度稀疏的，

这诱导发展的稀疏表示为基础的 

方法[ 31 ]。 

然而，以下 2 个固有的问题基于稀疏

表示的方法仍在等待一个溶液。首先，

稀疏约束不能保证预期系数是非零的

近似理想表示。具体而言，训练样本

这是在同一类的测试样本经常 

高度相关，而稀疏约束往往倾向于选

择一个非零系数[ 39 ]。二，基于稀

疏表示的分类方法不直接相关的最佳

分类规则，如贝叶斯最小误差的决策

规则[ 7 ]。为了解决这些问题，我们

提出了一个新的本地线性 KNN（llknn）

基于观察模型最近训练样本邻居的测
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试样本 

极有可能分享同一个类标签测试样

本，如果他们是稳健选择。注意我们

方法采用鲁棒的 L1范数和利用最近训

练样本邻居的测试样本的地方财产。

结果，我们的方法揭示了分组 

最邻近效应（健），因此，理想的代表

性更容易被我们的提出方法。 

在数学上，小说的局部线性 KNN

（llknn） 

模型定义如下： 

min 

v 

| | X−BV | | 2 +λ| | V | | 1 +α

| | V−βD | 

（2） 

其中 X∈R R在训练样本矩阵和系数向

量 V∈R 米是派生的表示。| |·| |是

L2 范数和| |·| | 1 是 L1 范数。向

量 a [ D1，D2，…，糖尿病]T∈RM，

和 DI =口{−12σ2 | | X−| | 2 }。参

数σ 

用于调节衰减速度。我们可以观察到

是较大的，如果训练样本双接近试验

样品 

X. 

第一项保持重建能力，二是保持鲁棒

性的稀疏约束属性，和第三个术语表

示的地方属性使训练样本越接近测试

样品，其系数越大。模型参数：λ，

α和β有助于平衡每个学期。这 

建议的模型，从而强调最近的训练样

本测试样本的邻居，并分配给它们大

的系数。第 3.3 节进一步表明，只有

最大的在同一个最近的训练邻居的系

数作为测试样本的类是实现良好的 

性能。所提出的方法的基本原理是双

重的。首先，最近的训练样本邻居更

多可能是在同一类的测试样本，如果

他们强劲选择。此外，如图 3.1所示，

该模型具有分组效应最近邻居（健）

的训练样本，这是高度相关的，接近

测试样品往往具有相似的大系数。作

为结果，该模型往往得出的理想表示。 

 

•二的 llknn 模型为基础的分类

（llknnc）近似的贝叶斯分类器核密

度估计在 3.2节中的意义 

基于所提出的表示模型。 

 

 

 

3.1. 表示 

 

   新的表示是通过优化的标准方程

2。的 FISTA（快速迭代收缩阈值算法）

算法[ 1 ]适用于求解它。方程 2可以

分解为五（五）+克（五），其中 f（v）

= | | X−BV | | 2 +α| | V−βD | | 

和 G（V）=λ| | V | | 1 为了保证收

敛，为 FISTA最大步长算法被选为 1l，

其中 L = 2λMax（肺结核+Ⅰ），这意

味着矩阵的最大特征值的两倍肺结核

+一个 

通过优化方程 2 中的标准，新的表示

具有最近邻的分组效应（健）如下图

所示。 

 

    定理 3.1 给出了一个二级标准化

测试样本（| | X | | 2 = 1），L2 归

一化后的训练样本矩阵 

B（| |双| | 2 = 1，i = 1，2，…，

m）和向量 a【D1，D2，…，糖尿病]T，

让我们来∗= [ V 

∗一∗，V 二∗，V，…米]不是解决方案

在方程 2 中定义的 llknn 模型。定义

样本相关ρ两 Bi 和 BJ 作为训练样ρ

=TIBJ 和系数 V 之间的差异∗我和 v∗J

（我，2，1，……M（i，j）= | ∗ 

我−V∗J（3）|然后，如果是伏的迹象∗

我和五∗J是一样的，我们有 M（i，j）

≤CP2（1ρ）+β|迪−DJ |（4 在哪里

P（1 + 2 |αβ| D | | 2），这是一

个常数方程 4 被称为最近的分组应邻

居（生殖），这意味着，如果训练样本

高度相关（ρ≈1）和接近试样品（DI

≈DJ 和二，DJ 大），那么系数的训练
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样本是相似的（五∗我≈V∗J）。实验在

5.5节的分析，意味着密封性束缚在方

程 4，生殖性放大训练样本在同一类中

的系数测试样本，同时抑制其他。这

是案例与理想的代表性相一致。 

 

3.2. 分类 

 

   在我们得到的 llknn表示 V给定训

练样本的测试样本的模型矩阵 B，我们

首先提出了基于的 llknn 模型—费里

（llknnc）分类测试样本 X 的分类—

阳离子规则定义如下：C∗= arg maxCX

双∈BC 第六（5）一千三百三十一在哪

里= 1，2，……，是班级的标签，是

前一组的训练在 C-th类样本。这样的

llknnc 分配测试样本的类∗由所有主

要软投票在每个类的训练样本，这意

味着测试样本被分类为拥有最多的总

和的类系数。有效的 llknnc表示定理 

 

2.2。用一些合理的近似，分类方程 5

中定义的规则近似贝叶斯决策最小误

差准则[ 7 ]。 

定理 3.2 给出了测试样本，相应的表

示五，转换为 6 =六−Vmin−Vmin Vmax

和六=我= 1 

首先被应用，其中 Vmin 和 Vmax 最小

和最大值之间的所有元素向量 V 

然后，如果事先分配的磷（碳）是相

等的所有类，贝叶斯决策规则的建议

在内核上 llknn 模型为基础的分类密

度估计。C∗= arg maxCX 双∈BCVI≈arg 

maxCX双∈BCβ迪+常∝arg max 

CP（C | X）（6）请注意转换双∈BC六

秋天 0，1 ]为了建立与后验概率的关

系。这是很容易看到的转换不影响

llknnc 的结果。另一种分类方法，局

部线性最近均值分类器（llnmc），以

及建议。关系 llnmc 和 llknnc之间类

似于之间最近的平均分类和 KNN 分类

器。我们首先定义“平均”的 C-th类

如下： 

主持人=X双∈BCvIBI（7）的 llnmc然

后定义如下 C∗= arg minC| | X−MC | | 

2 二= arg minC| |X−X双∈BCvIBI| | 

2 二 

（8） 

请注意，流行的最小残留分类[ 31 ]

是一个特殊的情况下，我们提出的

llnmc 当地方 

信息被丢弃。我们提出的区别 llnmc

和最小剩余的分类：使用新的 llnmc

派生的表示而不是 

最小残差分类器的稀疏表示。 

 

3.3. 可靠的内核密度估计 

    定理 3.2 告诉我们，llknnc 动力

来源从内核密度估计。然后有 2 个问

题核密度估计应解决的问题为了提高

系统的可靠性，即对全局窗口宽度表

示为σ价值和不遥远的邻居的影响。 

第一个问题是核密度估计当基础密度

时，受到全局窗口宽度需要不同数量

的平滑在不同的位置，这意味着σ值

应该是不同不同位置的特点。正如在

[ 28 ]，内核中所证明的密度估计的

作品以及密度不远从高斯的形状，因

为均匀使用全局窗口宽度。转换的功

率变换能够将数据转换为近高斯形

状，使新的数据可以很好地估计。因

此，我们申请转移电源转换为模式向

量 

在应用 llknn模型。T（x）= X +λ1E 

|λ2 符号（x +λ1E）（9 符号（×）

表示每个元素的符号向量向量 x 的值

为 0，1和 1，0＜λ1，λ2 和电子= [ 1，

1，…，1 ]吨。请注意所有的向量运

算是元素明智。此外，在新的转变空

间，进一步减轻敏感性参数σ，我们

也提出申请 L2归一化变换空间模型中

的向量空间。作为结果，我们发现σ

值没有影在实践中的表现（见第 5节）。

另一个问题是，在新的转换空间，我

们可以丢弃一些遥远的邻居，其中有

尾随系数可能对性能有不利影响。因
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此，我们提出了一个系数截断法，在

那里只有最顶级的第六每个类的值保

持这样分类可以更有效地计算和密度

估计更可靠。这样的 llknnc定义如下

C∗= arg maxCX（二∈BC）∧（六∈t

（k）） 

第六（10） 

 

在何处（克）是一组顶部的最大值为

每一个类。同样，在 llnmc定义如下：

C 

∗= arg minC| | X−X（二∈BC）∧（六

∈t（k））vIBI| | 2 

二 

（11）在实践中，对绩效的重要价值

（见 5节）。 

 

图 2。数据集的样本图像：（一）应为

人脸数据库， 

（b）15 个场景数据集，（C）的 mit-67

室内场景数据集，（D） 

加州理工学院的 256 个数据集和数据

集的 ucf50（E）。 

 

4. 实验 

 

    在这一节中，我们评估的性能提

出的 llknn 模型和两个分类器的

llknnc 和多种视觉识别数据库的

llnmc：脸人脸数据库中的人脸识别 17

在 15 个场景数据集[ 13 ]和 mit-67

室内场景数据集[ 21 ]，加州理工学

院 256 数据集[ 10 ]；在 ucf50 集动

作识别[ 22 ]。一些样本图像如图 2

所示。图像或视频首先被表示为一个

模式向量。为了进行公平比较或达到

可比性结果国家的最先进的方法，我

们使用不同的不同数据集的模式向

量。请查看更多细节在相应的子部分。

和边缘 Fisher 分析（MFA）与主成分

分析（主成分）是用来减少尺寸和提

取功能。 

 

4.1.人脸识别 

 

    我们评估所提出的人脸识别方法

通过使用人脸数据库，它是由 126 个

正面的图片为 4000 个人，每 26 个在

两会上拍摄的照片。数据的一个子集

[ 17 ]，其中包括 50 名男性和 50 名

女性的图像尺寸 165 * 120，是从原始

数据库中选择的。然后，我们遵循在

[ 31 ]中定义的实验设置和[ 34 ]作

出公平的比较，14 幅图像照明变化和

表达式为每个选择人：七张 1张照片，

用于培训和其他七从会话 2进行测试。

应用前所提出的方法，人脸矢量的维

数是减少到 180。 

模型参数作为σ= 1，λ= 0.020.1，

和 1.5 的建议模型。为实验设置 1 精

度%d-ksvd [ 37 ] 85.40LC-KSVD [ 11 ] 

89.7JDL [ 38 ] 91.7 其中[ 34 ] 92SRC 

[ 31 ] 94.99该 llnmc 96.14该 llknnc 

97 

表 1。该 llknnc 之间的比较，llnmc

和其他流行的方法在面对数据库。方

法准确率%81.40±KSPM [ 13 ] 0.50

然后[ 32 ] 80.28±0.93 有限责任公

司[ 30 ] 80.57±−KC [ 9 ] 76.67±

0.93 

d-ksvd [ 37 ] 89.10LC-KSVD [ 11 ] 

90.40laplaciansc [ 8 ] 89.7该 llnmc 

97.45±0.27该 llknnc 93.54±0.45 

表 2。该 llknnc 之间的比较，llnmc

和其他流行的方法在 15个场景的数据

集移动电源转换，λ1 = 0，2 = 0.9

λ。对的 llknnc，k = 5 的值为 llnmc，

的值= 7。在表 1中给出的结果 

表明，所提出的方法是能够提高后其

他流行的方法显着 

 

4.2. Scene Recognition  

 

4.2.1 The 15 Scenes Dataset 

 

 



                数字图象处理作业 The task of Digital Image Processing                                                                                                      

   15 个场景数据集[ 13 ]包含 4485

个图像从 15个场景类别，每一个图像

的数量 

范围从 200 到 400。实验协议定义在

[ 13 ]和[ 32 ]中，我们随机选择 100

幅像每类为训练和剩余的 10次迭代测

试。首先，我们使用的空间传销表示

所提供的[ 11 ]以表示图像为载体

3000 维度。表示是通过使用一四级空

间锥体和一个码本的大小 200。然后，

图像矢量进一步降低到维 500。对于移

动电源转换，λ1 = 

λ2 = 0.5。模型参数作为λ= 0.050.1，

和 1。为 llknnc，价值 k = 1的 llnmc，

k = 2的值。它可以从表 2的结果，我

们提出的结论方法是能够取得更好的

结果比非线性或基于线性核的支持向

量机所用的比较方法。 

 

表 3 

 

 

表 3。该 llknnc之间的比较，llnmc 

在 mit-67室内场景的其他流行的方法 

数据集 

 

4.2.2 The MIT-67 indoor scenes 

Dataset 

   mit-67室内场景数据集[ 21 ]是一

个很大的挑战场景识别数据集，其中

包含 67 个室内类有 15620张图片。我

们遵循常用的实验设置[ 21 ]，其中

80 * 67图像被使用用于训练和 20 * 67

图像的测试。性能测量的平均分类准

确率在所有类别。我们考虑的是，鱼

矢量特征[ 26 ]表示。第一次投影的

筛选功能 256个维度和 80个视觉的码

本语言是计算的，然后是二维的是 2 * 

256 * 80 = 40960。然后，我们进一

步降低尺寸到 2000。对于转向功率变

换，λ1 = 0，2 = 0.5λ。选择模型

参作为λ= 0.01，α= 0.1，和β= 1.5

时的 llβ= 0.5为最佳性能的 llknnc。

对无论是 llknnc和 llnmc，k = 20的

值。表 3 中的结果表明，该方法是能

够 

   我们能够实现结果 mit-67 极具竞

争力的挑战室内场景数据集。请注意，

我们学习的渔民直接从图像的特征，

而不是学习的一部分探测器[ 12 ]。

此外，我们减少尺寸 40960至 2000的，

这节省了大量的存储空间。并没有使

用数据增强技术。不过,我们仍然可以

取得非常有竞争力的结果国家的最先

进的方法[ 12 ]。 

 

4.3. Object Recognition 

加州理工学院的 256 个数据集[ 10 ]

包含 30607 个图像分割分成 256 个对

象类和一个杂类。我们遵循共同的实

验设置[ 30 ]，30，45，15，60 个图

像，每类随机选择训练并没有超过 25

个图像的测试 3次迭代 

 

表 4 

表 4。所提出的方法和其他的比较 

流行的方法在加州理工学院 256 数据

集。 

 

   为了达到国家的最先进的方法，所

提出的方法是建立在 4096个维度利用

预训练卷积提取的向量神经网络

cnn-m [ 4 ]。移动电源转型，λ1 = 0，

2 = 0.5λ。我们进一步减尺寸为 1000。

选择模型参数作为σ= 1.5，λ= 0.01，

α= 0.1 和β= 1.5。两的 llknnc 和

llnmc，k = 15的值。这个结果显示在

表 4 中，演示了建议方法是能够与其

他流行的方用支持向量机进行分类 

训练图像大小。请注意，所提出的方

法不使用数据增强和微调技术[ 4 ]。 

然而我们仍然可以取得比较的结果国

家的最先进的方法[ 36 ]，[ 4 ]。 

 

4.4. Action Recognition 

 

   我们用行动识别数据集的数据集：

ucf50[ 22 ]，这是一个大规模的视频
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数据集的动作识别收集来自 YouTube，

评估建议方法。它由 50个动作类别组

成 6676个视频和至少 100个视频为每

个动作类。我们遵循的实验设置在

[ 23 ]中，将数据集划分为 5 组相似

尺寸数据，采用分组交叉验证法。请

注意，此设置比 LEAveone 交叉验证更

多的挑战在[ 22 ]提出的 25倍。该行

动银行功能[ 23 ]适用于代表 

视频数据与尺寸 14965，进一步减少

500。对于移动电源转换，λ1 = 0.0 

λ2 = 0.8。模型参数作为σ= 1.5λ= 

0.05，α= 0.1，和β= 1.5。无论是

llk 

和 llnmc，k = 10的值。表中的结果 5

表明，所提出的方法可以提高 

其他流行的方法很多。 

 

5. 分析 

 

在这一节中，我们提供了更全面的分

析关于性能的建议方法。 

 

表 5  

 

  特别是，我们评估所提出的方法在

以下关键问题：（1）转移的有效性 

功率变换，（2）敏感性参数σ，（3）

参数 K 的敏感性（4）比较普通的 KNN

分类器，和（5）分组评价最近邻效应。

和所有的实验在本节中的设置与所用

的相同除另有规定外，上述试验段。 

 

5.1. The effectiveness of the 

shifted power transformation 

 

   首先，我们评估的有效性的转移功

率变换（SPT）通过比较结果 

“llknnc”（已经与 SPT），“没有 llknnc 

SPT”，“llnmc”（已经与 SPT）和“llnmc

没有 SPT”在不同的值的参数，这是定

义 

在 3.3 节。没有规范，当我们表示方

法为“llknnc”或“llnmc”移动电源

改造已应用。如图 3 所示使用移动电

源的性能确实得到改善在所有的价值

观下的转变 

参数是固定的。 

 

Figure 4 

5.2. The sensitiveness to the 

parameter σ 

 

      如第 3.3 节所提出的，转向功

率变换二语规范化能缓解σ敏感的参

数，它代 

核密度估计的全局窗口宽度。如图 4

所示，我们展示了结果“llknnc”和

“llnmc”的不同价值观下参数σ。参

数σ真正不影响性的分类，因为我们

已经申请了这两个转换后的功率变换

与二语规范化到矢量 D，但是，没有移

动电源改造，性能依赖于σ价许多。

我们也发现，二语规范化的向量维是

必要的，以保证性能，否则 

性能将下降到 10%以下。进一步表明，

敏感性参数σ我们所提出的方法可以

缓解，一些极端对σ如 20 值，30进行

了评价。性对 llknnc 58.40（比这更

好的报道 

以上）和 llnmc 性能均为 58.49 价值

观。 

 

5.3. The sensitiveness to the 

parameter k 

 

如在第 3.3 节，系数截断方法是能够

丢弃较长距离的邻居其中有助于有不

利的尾随系数对性能的影响。因此，

我们评估的性能当参数的值的变化和

所有的其他参数是固定的。结果如图 3

所示表明我们不能的价值的重要性使

用太小的价值，也没有必要使用更大

的价值 

 

5.4. Comparison to KNN Classifier 
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  我们比较我们所提出的分类器 KNN

（K 3）分类作为训练数据的量在这变

化 

剖面。表 6 的结果表明，我们提出的

分类器可以提高在平原 KNN 分类器显

著。 

 

表 6 

 

5.5. The Grouping Effect of the 

Nearest Neighbors 

 

   在这一节中，我们评估了绑定的松

紧度最近邻的分组效应与目标表明该

模型能够得到 llknn 接近理想表示的

表示在测量方面：真正的激活率（焦

油）和假激活率（远）。给定的测试样

本的测试数第 i 个样本预期的非零系

数 Ti，第一个测量：真正的活化比（焦

油），被定义如下 

pntest我= 1 TiNtest 

（12）这意味着预期系数平均数—客

户被激活（非零）的所有测试样本。 

理想的情况下，焦油是训练样本的大

小 C-th 类如果测试样品是从 C类 

二是假激活率（远）如果是 pntes我= 

1（C−1）测试 

（13）在哪里是类和网络连接的数量

是多少非预期的第 i 个测试样本的非

零系数。远代表的期望平均数被激活

的所有其他的系数伪类（C−1）所有试

验样品。我们期待提出的模型保持较

高的值焦油，是接近在每个类和一个

较低的训练样的大小价值远，接近 0。

如表 7 所示，我们提出的准确性，价

值远和焦油的值时的参数λ，α和变

化。可以观察到，有时增加（减少）

焦油的值也会导致增加（减少）的价

值，可能会降低性能。因此一个权衡

之间的价值焦油的价值是必要的，以

达到最佳性能 

 

6. 结论 

 

本文提出了一种新的局部线性 KNN 模

型鲁棒视觉识别， 

 

表 7 

 

     理论分析表明派生的表示具有

分组效应最近的邻居，这是能够近似

的“理想 

表示“。然后局部线性算法的基础分

类器（llknnc），并证明了近似核密度

估计的贝叶斯分类器，提出分类。此

外 ， 局 部 线 性 最 近 的 平 均 分 类

（llnmc），提出了。此外，移动电源

转换和系数—所有的切断方法是用来

改善性能建议的分类。建议的有效性

几种具有代表性的视觉模型进行评价

识别数据库，实验结果显示该模型优

于其他一些代表流行方法。 
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